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Yizyilar boyunca geleneksel finansal sistemde aract kurumlar, yiksek
islem maliyetleri nedeniyle yiritiilmesi glic olan iglemlere aracilik etmede
ve islem olanaklarini genigletmede énemli roller oynamustir. Bu baglamda
aract kurumlar taraflarin bulugsmasina ve gliven ortami icerisinde
islemlerini gergeklestirmesine yardimci olmustur (Roth, 2015). Bununla
birlikte geleneksel finansal sistemde araci kurumlar olmadan taraflarin
baglant: kuramamast ve islemlerini gerceklestirememesi aract kurumlarin
tekellesmesine iliskin endiseleri de artirmigtir (Zuboff, 2019).

Glinimitizde dijitallesmenin  hizlanmasiyla birlikte, finansal teknoloji
(FinTek) de aract kurumlarin geleneksel olarak oynadigi bazi rolleri
tistlenmeye baglamustir. Islem maliyetlerini azaltma, islem olanaklarin:
genisletme ve taraflar arasi igslemleri kolaylagtima gibi bazi yoénleriyle
FinTek, finansal sistemde yenilik dalgasini tesvik etmektedir (Chen vd.,
2019).

FinTek kapsaminda olan blok zincir teknolojisindeki gelismeler, ademi
merkeziyetcilik ve aracisizlagtirma paradigmasini glclendirmektedir. Bu
yeni paradigma, ademi merkeziyetcilik ve aracisizlastirma yoluyla islem
maliyetlerini diistriirken, taraflari daha yenilikgi yollarla bir araya
getirerek iglem olanaklarini genisletebilecektir (Cong vd., 2019). Blok
zincir teknolojisi, dagitilmis gliven ve merkezi olmayan platformlar
aracih@yla taraflar arasi iglemleri kolaylastirarak aracilara olan ihtiyact
ortadan kaldirabilecektir. Sonug olarak blok zincir teknolojisi, daha 6nce
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mUmkin olmayan is modellerini uygulanabilir kilarak taraflar arast
islemlerin kapsamini ve verimliligini 6nemli Olglide
artirabilecektir. Bununla birlikte blok zincir teknolojisi ile gliclendirilen
finansal hizmetler daha merkezi olmayan, yenilikgi, birlikte calisabilir,
sinirsiz ve geffaf hale gelebilecektir. Hentiz baglangic asamasinda
olmasina ragmen blok zincir teknolojisinin gelisimi, geleneksel finansal
sistemin tekellesmesine iliskin endiseleri ortadan kaldirmaya ve yenilikgi is
modellerinin olusumuna zemin hazirlayacaktir (Chen vd., 2020).

Blok zincir teknolojisi ile birlikte gelisim gosteren baslica is modelleri
arasinda merkezi olmayan 6deme sistemleri, merkezi olmayan finansman
saglama ve merkezi olmayan sozlesmeler yer almaktadir. Bunun yani sira
merkezi olmayan kripto varliklar ise modeller arasinda en yaygin olanidir
(Chen vd., 2020).

Duinyada belirli bir merkeze bagh olan Visa, PayPal ve SWIFT gibi 6deme
sistemleri, ulusal ve uluslararasi para transferini kolaylastrmaktadirlar.
Ancak kullanicilarina sunduklart hizmetler icin, 6zellikle uluslararasi para
transferlerinde yiliksek Ucretler almaktadirlar (libra.org, 2019). Merkezi
olmayan 6deme sistemleri ise, blok zincir teknolojisine ve dogasi geregi
kripto varlik birimlerine bagl oldugundan, uluslararasi 6demeler artik hizli
ve ucuz hale gelebilecektir. Halihazirda XRP, uluslararasi para
transferlerinin verimliligini artirmak icin cok sayida finansal kurulusla
(MoneyGram vb.) ortaklik kurmustur (Ripple.com).

Blok zincir teknolojisi, glicli projelere finansman saglama ortamini
yeniden sekillendirmektedir (Fisch, 2019). Kitle fonlamasinin yeni bir
bicimi olan blok zincir teknolojisinin seffafligi, akilli s6zlesmeleri ve acik
kaynak kodu sayesinde diinyanin doért bir yanindaki yatirimcilardan fon
toplanmasma olanak saglamaktadir. Merkezi olmayan finansman
saglama, blok zincir teknolojisinin yarattigi dagitilmis glivene dayanarak
fon toplamadaki zorluklari azaltabilecektir. Boylece sermayeye erigim
kolaylastirabilecek, girisimcilik ve yenilik tesvik edilebilecektir (Chen,
2018).

Geleneksel finansal sistemde taraflar, gliven olusturmak ve risklerini
azaltmak igin aract kurumlar ile calismaktadirlar (Benston wvd.,
1976). Blok zincir teknolojisinin gelisimiyle birlikte, aract kurumlar yerini
akili sozlesmelere birakmaya baslamistir. Akilli sézlesmeler, protokollerce
onceden belirlenmis kosullar yerine getirildiginde otomatik olarak
yurlrlige giren programlardir (Murray vd, 2019). Akilli sézlesmeler,
seffafliklari, otomatiklikleri ve programlanabilirlikleri sayesinde geleneksel
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sozlesmelerin  karmasikligini  ve  maliyetini  azaltmayr  vaat
etmektedirler (Cong vd., 2019).

Ulusal resmi para birimleri merkez bankalan tarafindan cikarilmakta ve
degerleri Ulkelerin ekonomisine, hikimetine ve merkez bankasina
duyulan givene bagh olarak degismektedir. Kripto varlik birimleri ise,
herhangi bir tlke tarafindan degil, merkezi olmayan bir teknoloji
aracih@iyla cikarilan ve deg@erleri piyasadaki talebe gore degisen
varliklardir (Nakamoto, 2008). Merkez bankalar tarafindan c¢ikarilan
ulusal resmi para birimlerinin aksine, kripto varlik birimlerinin arzi sabittir
ve bu arz istenildiginde degistirlememektedir. Bu da kripto wvarlik
birimlerini anti-enflasyonist yapmaktadir. Tim bu yonleriyle kripto varlik
birimleri, blok zincir teknolojisinde birincil 6neme sahiptir (Popper, 2015).
2021 yilt verileri géz 6niine alindiginda piyasa degerine gore en buyuk
kripto para birimleri sirasiyla Bitcoin (BTC), Ethereum (ETH), Binance
Coin (BNB), Solana (SOL), Cardano (ADA), Ripple (XRP), Terra
(LUNA), Polkadot (DOT), Avalanche (AVAX) ve Dogecoin (DOGE)
olmustur (tr.investing.com).

Kripto varlik piyasasindaki tim bu gelismeler kripto varliklara iliskin
yatirim Kkararlarinin dayandirilacagt iyi fiyat tahminlerine ve dogru yatirim
stratejileri  belirlemeye yonelik ihtiyact beraberinde getirmistir. Bu
baglamda kripto varlik fiyatlarini makine O6grenmesi algoritmalari
kullanarak tahmin etmeyi amaglayan bircok caligama literatiirde yerini
almugtir.

Greaves ve Au (2015) calismasinda Bitcoin kripto varlik fiyatini makine
o6grenmesi algoritmalarindan basit dogrusal regresyon, coklu dogrusal
regresyon ve destek vektér makinesi, siniflandirma modellerinden temel
smiflandirma, lojistik regresyon, destek vektér makinesi ve sinir agi
modellerini kullanarak tahmin etmeyi amaglanmislardir. Calismanin
sonuclarma gore kullanilan modellerin kripto varliklarin  fiyatlarinin
tahmin edilmesinde basarilt sonuglar verdigi gortlmistiir. Rathan, Sai ve
Manikanta (2019) calismasinda ise Bitcoin kripto varlik birim fiyatin
makine 6drenmesi algoritmalarindan dogrusal regresyon ve karar agaclari
modelleri kullanilarak tahmin edilmesi ve sonuglarinin karsilastiriimasi
amaclanmistir. Calismanin sonuglarina gére dogrusal regresyon modeli
%97,50 dogruluk orani ile %95,80 dogruluk oranina ulasan karar agact
modeline goére daha basarii sonuclara ulastigi gorilmustiir. Benzer
sekilde Ali ve Shatabda (2020) calismasinda Bitcoin kripto varlik 7 giinliik
fiyatint makine 6grenmesi algoritmalarindan basit dogrusal regresyon
modelini kullanarak tahmin etmeyi amaclamiglardir. Calismanin
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sonuclaria gore basit dogrusal regresyon modelinin %99,97 dogruluk
orant ile daha basarili sonuglara ulastigi goértilmusttir. Bir bagka calismada
Poongodi vd. (2020), Ethereum kripto varlik fiyatini makine 6grenmesi
algoritmalarindan dogrusal regresyon ve destek vektér makinesi
modellerini kullanarak tahmin etmiglerdir. Calismanin sonuglarina gére
destek vektér modeli %96,06 dogruluk oranmi ile %85,46 dogruluk
oranina ulasan dogrusal regresyon modeline gére daha basarili sonuclara
ulasti@i tespit edilmistir. Uras vd. (2020) calismasinda Bitcoin, Litecoin ve
Ethereum kripto varlik fiyatlarini makine 6grenmesi algoritmalarindan
basit dogrusal regresyon ve ¢oklu dogrusal regresyon, yapay sinir agi
modellerinden cok katmanli algilayict ve wuzun-kisa streli bellek
modellerini kullanarak tahmin etmiglerdir. Calismanin sonuglarina gére
kullanilan modellerin kripto varliklarin fiyatlarinin tahmin edilmesinde
basarili sonuclara ulastigi gériilmusttir. Yine Ho ve Ravichandran (2021)
calismasinda Bitcoin  kripto varlk fiyatimi makine 6grenmesi
algoritmalarindan dogrusal regresyon ve wuzun-kisa streli bellek
modellerini kullanarak tahmin etmiglerdir. Calismanin sonuglarina gére
dogrusal regresyon modelinin diger modellere kiyasla %99,87 dogruluk
orant ile daha bagarili sonuglara ulastigini ortaya koymusglardir.

llgili literatiirde de gériildiigii gibi farkli zamanlarda farkli kripto varlik
fiyatlar1 tizerine makine 6grenmesi modelleri ile yapilan calismalardan
hareketle calismada makine Ogrenmesi algoritmalarindan Dogrusal
Regresyon modeli kullanilarak kripto varliklarin gelecekteki 7, 14, 28 ve
60 glinlik fiyatlarinin tahmin edilmesi amaglanmustir. Calismada fiyatlar:
tahmin edilen 2021 yiinin en blylUk piyasa deGerine sahip kripto
varliklart olan Bitcoin (BTC), Ethereum (ETH), Binance Coin (BNB),
Solana (SOL), Cardano (ADA), Ripple (XRP), Terra (LUNA), Polkadot
(DOT), Avalanche (AVAX) ve Dogecoin (DOGE)’in gecmis gunlik fiyat
verileri kullanilmustir.

METODOLOJi

Calismada, Python programlama dili araciliiyla makine 6grenmesi
algoritmalarindan Dogrusal Regresyon modeli kullanilarak kripto varlik
fiyatlart tahmin edilmistir. Kullanilan modelin teorik altyapist ve uygulama
asamalari asagida gosterildigi sekildedir.

Dogrusal Regresyon

[statistikte dogrusal regresyon, bir veya daha fazla degisken (bagimli ve
bagimsiz degiskenler) arasindaki iliskiyi degerlendirmek icin kullanilan
dogrusal bir modeldir. Bir bagimsiz deg@iskenin oldugu duruma basit
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dogrusal regresyon, birden fazla bagimsiz degiskenin oldugu duruma ise
¢oklu dogrusal regresyon denir (Freedman, 2009).

Asagida, tahmin edilecek deg@erin basit dogrusal regresyonunun
matematiksel gosterimi yer almaktadir (scikit-learn.org). Matematiksel
olarak ¥ tahmin edilen deger olarak ifade edilirse;

¥ (W, X) = WotwiX;,+... +wx,

¥ = Tahmin edilecek deger (bagiml)
X = Ozellik degiskeni (bagimsiz)
Wy= intercept

W = coef

Model boyunca, w= (wl, ..., wp) vektéru (coef ) ve wy (intercept )
olarak ifade edilecektir.

Basit En Kiiciik Kareler

Veri kiimesinde gtzlemlenen deg@erler ile tahmin edilen degerler arasinda
kalan karelerin toplamini en aza indirmek icin kullanilan w= (w1..., wp)
katsayilarina sahip dogrusal bir modeldir (scikit-learn.org). Modelin
matematiksel olarak gosterimi:

hﬁnw||XMry||§

(reg.fit) X, y uygun yontem dizilerini alarak modelin w katsayilarini
(coef )inde toplayacaktir:

>>> from sklearn import linear_model

>>> reg = linear_model.LinearRegression()

>>> reg.fit ([[0, o], [1, 1], [2, 2]], [@, 1, 2])
LinearRegression ()

>>> reg.coef_

array ([0.5, 0.5])
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Modelin Uygulama Asamalan

Calismada  kullanilan modelin  uygulama asamalar1 asagidaki
gosterilmistir;

1. Kaynak verilerinin ve kittiphanelerin igeri aktarilmast

2. Gegmis fiyat wverilerinin Yahoo Finans'tan indirilmesi ve

gosterilmesi

Gelecekteki “n” glinliin fiyatlarini tahmin etmek icin degisken

olusturulmast

Bagimsiz veri kiimesinin (X) olusturulmasi

Bagimli veri kiimesinin (Y) olusturulmast

Verilerin %85 egitim ve %15 test veri setleri seklinde aymrilmasi

Modelin olusturulmasi ve egitilmesi

Modelin gutivenilirlik katsayisinin test edilmesi

Degisken olusturulmast ve orijinal veri kiimesindeki tahmin

edilecek glinlere esitlenmesi

10. Tahmin edilecek glnler icin dogrusal regresyon modeli
tahminlerinin yazdirilmasi

w

RN O A

BULGULAR

Calismada incelenen kripto varliklarin tahmin edilen ve gerceklesen
fiyatlar tablolar halinde gosterilerek degerlendirilmistir.

Tablo 1: Kripto varliklarin 7 gtinliik tahmin edilen fiyatlari
BTC ETH BNB SOL ADA XRP LUNA DOT AVAX DOGE

13998 2951 400 9293 091 066 8443 1682 66.75 0.13
236995 2767 378 8.01 081 062 8098 1522 59.15 0.13
3 | 36489 2715 378 8227 080 062 7608 1497 5711 0.13
4 | 35977 2658 366 7957 0.78 060 6724 1447 5535 0.13
534609 2544 35 7593 0.76 059 6324 1399 5188 0.12
6 | 31.040 2283 303 6435 063 052 3246 1168 4275 0.11

7 31729 2377 321 6774 065 054 1857 1223 4523 0.11
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Kripto varliklarin 7 guinliik fiyat tahminlerine BTC 0.94, ETH 0.94, BNB
0.96, SOL 0.96, ADA 0.96, XRP 0.86, LUNA 0.94, DOT 0.92, AVAX
0.92 ve DOGE 0.90 ytiksek gtiven araliginda ulagiimistir. Bu sonug, tablo
5 de son 7 satwrda ver alan gergeklesen fiyatlar ile karsilastirilip
degerlendirildiginde kripto wvarliklarin 7 glinliik fiyat tahminlerinde
modelin  basarili sonuglara ulagtigini  ve kullanilabilir oldugunu
gostermektedir.

Tablo 2: Kripto varliklarin 14 gtinliik tahmin edilen fiyatlari
BTC ETH BN SOL AD XR LUN DOT AVA DOG

B A P A X E

14192 3.07 414 1049 097 0.7 9588 199 7624 0.14
0 3 8 6 0

24116 299 402 1015 094 07 9180 196 7333 0.14
7 0 1 5 4

3 4416 297 404 1004 094 07 9463 198 7246 014
7 0 3 3 5

44024 294 399 1005 092 0.7 9056 20.1 7137 0.13
2 5 5 3 7

514022 293 397 9915 092 0.7 9156 195 7117 0.16
7 1 2 4

6 | 4110 301 402 101.0 093 0.7 9792 196 7132 014
6 0 2 2 8

713902 282 38 9593 087 06 8.59 209 6750 0.14
5 6 7 4

84002 29 3% 9835 088 06 90.12 180 6858 0.14
4 0 8 7

94049 294 404 9817 088 06 8999 181 66.26 0.14
7 4 8 2

13946 283 391 9428 08 06 8622 173 6271 0.14

0|3 3 5 9

13866 275 378 897 080 06 7957 159 5691 0.13

1.7 5 3 7

13933 28 38 90.23 083 06 8340 167 5855 0.14

217 4 5 2

13939 287 388 8829 083 06 843 163 60.07 0.14

31 1 5 7
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1| 38.69
49

2.80
4

383

86.67

0.82

0.6

4

83.74

16.1

5

59.29

0.13

Kripto varliklarin 14 giinlik fiyat tahminlerine BTC 0.84, ETH 0.88, BNB
0.88, SOL 0.84, ADA 0.88, XRP 0.76, LUNA 0.92, DOT 0.86, AVAX

0.87 ve DOGE 0.72 yiiksek gtiven araliginda ulagilmistir. Bu sonug, tablo
5’ de son 14 satirda yer alan gerceklesen fiyatlar ile karsilagtirilip

degerlendirildiginde kripto varliklarin 14 gtinlik fiyat tahminlerinde

modelin basarili sonuclara ulastigini ve kullanilabilir oldugunu
gostermektedir.

Tablo 3: Kripto varliklarin 28 giinliik tahmin edilen fiyatlari

BTC

1| 43.78
8

2 | 4461
4

3 | 44091
4

4 | 45.03
2

5 | 46.82
6

6 | 47.06
4

7 | 47.32
5

8 | 47.01
3

9 | 45.83
4

46.40
9

- O~

46.09
10

ETH

3.06
0

3.12
6

3.12
4

3.15
5

3.28
2

3.32
0

3.37
6

3.36
1

3.27
3

3.41
6

3.41
2

BN

B

408

413

410

414

426

426

429

436

425

439

431

SOL

96.50

102.7
1

99.60

102.3
1

106.9
6

106.4
2

111.0
0

118.8
4

120.5
6

130.8
3

128.8

AD

1.19

1.21

1.20

1.22

1.22

1.18

1.20

1.19

XR
P

0.8
2

0.8
2

0.8
1

0.8
1

0.8
3

0.8
3

0.8
3

0.8
3

0.8
0

0.8
1

0.8
1

LUNA DOT
1002  20.2
0 6
99.13  20.7
0
95.67 20.1
2
96.64 203
5
9942  20.1
5
1026  20.2
2 2
1143 211
6 3
1113 212
7 7
1083  20.6
4 7
1111 20.6
3 9
1206 218
1 6

AVA

X

85.03

86.17

82.77

84.77

88.16

87.95

90.84

93.37

94.37

94.18

93.54

DOG

0.14

0.14

0.14

0.14

0.15

0.14

0.15

0.15

0.14

0.14

0.14
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14654 347 442 1328 121 08 1184 225 9536 0.15
22 9 8 2 7 5
1|46.67 347 440 1290 124 08 1218 229 93.14 0.15
33 7 7 1 3 4
14584 338 438 1242 120 08 1215 191 8921 0.17
4 8 4 2 0 4 9
14403 318 417 1120 111 0.7 1132 195 8213 0.15
51 0 2 7 4 9
14426 323 431 1171 114 0.7 1088 193 8649 0.15
61 2 8 9 9 5
14332 319 419 1093 109 0.7 9985 189 8286 0.14
710 7 3 6 5
14370 325 423 1121 110 0.7 1027 193 8358 0.15
8|2 6 0 7 1 3
14325 321 416 1110 109 0.7 9784 200 8115 0.15
98 4 2 7 0
24118 301 3% 1002 100 0.7 8759 198 7446 0.14
01 7 0 3 7
24164 305 412 1036 1.03 0.7 89.71 199 7639 0.14
19 9 6 4 7
24245 313 420 1051 1.04 07 9284 208 7950 0.14
23 4 4 5 6
24150 305 413 101.3 101 07 8683 206 7678 0.15
3|1 1 9 5 4
24197 306 415 1019 103 0.7 8.51 208 7732 0.15
49 8 2 8 2
24187 308 415 1027 103 0.7 8620 218 7772 0.15
5|9 7 4 8 9
24133 302 407 1011 1.00 0.7 8259 205 7581 0.14
6 2 8 3 6 6
24219 308 415 1026 101 0.7 9633 206 7763 0.14
710 3 6 7 7
24271 312 419 1082 103 0.7 1009 217 7981 0.15
83 2 7 8 0 4

Kripto varliklarin 28 giinlik fiyat tahminlerine BTC 0.76, ETH 0.80, BNB
0.72, SOL 0.70, ADA 0.76, XRP 0.35, LUNA 0.83, DOT 0.66, AVAX
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0.80 ve DOGE 0.45 ytiksek gtiven araliginda ulasilmistir. Bu sonug, tablo

5’ de son 28 satirda yer alan gerceklesen fiyatlar ile karsilagtirilip
degerlendirildiginde kripto varliklarin 28 gtinliik fiyat tahminlerinde
modelin basarili sonuclara ulastigini ve kullanilabilir oldugunu
gostermektedir.

Tablo 4: Kripto varliklarin 60 giinliik tahmin edilen fiyatlari
BTC ETH BNB SOL ADA XRP [LUNA DOT AVAX

143609 3.148 441 13098 142 0.78 8521 26.23 79.98
2143351 3.101 436 12692 135 0.77 85.86 26.06 77.80
3 | 42916 3.036 422 12092 130 0.77 8181 2651 7511
441191 2733 389 11026 122 074 7025 2713 65.87
5 | 40.607 2.629 374 97.82 119 0.73 68.09 2590 61.52
6 | 41.117 2718 389 101.59 122 0.74 74.96 2596 65.03
7 | 41271 2653 382 96.05 119 073 71.32 2630 63.73
8 | 41394 2,663 390  98.20 117 073 6834 2592 67.26
9 | 41352 2.672 385 96.46 119 074 6454 2545 6592
10 | 41469 2641 393 94.64 117 073 60.25 25.73 65.01
11 | 41.733 2.726 391  95.81 118 0.73 56.71 2550 66.72
12 | 41.877 2.760 392  99.25 118 0.73 56.89 2525 70.23
13 | 41.787 2.764 386  97.20 117 073 52.59 2563 6731
14 | 42018 2822 384 101.71 118 0.74 58.36 2632 68.73
15 | 42125 2893 390 10887 120 0.74 58.06 2696 71.16
16 | 41.393 2819 380 103.17 116 0.74 53.82 26.63 67.25
17 | 41476 2816 382 10291 118 0.73 57.12 26.87 6741
18 | 43.251 3.024 398 11040 123 0.73 59.84 2772 73.87

19 | 43.227 3.045 407 11161 122 0.75 61.25 27.57 73.83

DOGE
0.17
0.17
0.16
0.16
0.15
0.16
0.16
0.16
0.16
0.16
0.16
0.16
0.16
0.16
0.16
0.15
0.16
0.16

0.16
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20 | 43624 3.075 410 11259 123 075 6194 2655 7489 0.16
21 | 44207 3.133 418 11404 126 075 6514 2616 7799 0.17
22 1 44321 3.119 404 11140 125 080 63.07 2644 8041 0.17
23 | 44441 3.199 412 111.70 126 081 63.07 2615 8280 0.17
24 | 44095 3.088 408 106.13 124 081 5820 26.78 8358 0.16
25 | 43622 2986 399 99.36 120 080 5650 2717 7698 0.16
26 | 43555 2979 401  99.03 118 0.78 58.04 2730 76.64 0.16
27 | 43536 2956 398 97.16 117 080 5784 2685 7453 0.16
28 | 43695 2990 401 99.39 118 0.79 59.80 2635 7718 0.16
29 | 44508 3.158 418 10530 121 0.79 62.61 2585 8466 0.17
30 44257 3.123 415 10324 120 081 61.89 2649 8654 0.16
31 | 42.858 2954 400 97.28 116 0.78 5638 2650 8147 0.16
32 | 42.651 2889 399 94.94 115 0.79 56.83 2647 7846 0.16
33 | 42.688 2874 399 95.94 115 080 5655 2581 7934 0.16
34 | 41997 2782 388  95.52 111 0.78 55.53 2527 73.89 0.15
35 | 41443 2744 373  90.08 1.06 076 5630 2488 6873 0.15
36 41938 2789 384 9242 1.08 0.77 60.69 2375 7195 0.15
37 41534 2755 379 91.33 1.07 0.76 6531 2327 7134 0.15
38 | 41957 2761 376 94.33 1.06 076 70.77 2348 7332 0.15
39 | 42317 2874 384  96.71 1.09 078 7817 2321 7635 0.15
40 | 42273 2886 383  94.99 1.08 078 8284 2331 77.08 0.15
41 | 41.702 2777 376 91.76 1.06 077 7767 2322 7224 0.15
42 | 43943 2980 396 10155 112 0.78 9526 2325 7881 0.16
43 | 44417 3.017 404 10095 1.13 0.79 93.74 2368 8049 0.16
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44 | 44242 3.001 404 10234 111 0.78 96.19 23.74 78.07 0.16
45 | 43.640 2922 400  98.77 1.09 078 9448 2346 7475 0.16
46 | 42286 2.774 384  93.67 1.05 0.76 87.78 2347 7271 0.15
47 | 42393 2806 390  94.65 1.07 0.78 91.71 2402 7376 0.15
48 | 41993 2731 384 91.08 1.04 0.77 83.83 2434 7051 0.15
49 | 41.846 2692 388 89.39 1.03 0.77 82.71 2452 7006 0.15
50 | 42122 2746 388  89.48 1.03 0.77 89.90 2277 7079 0.15
51 | 43448 2851 395 93.64 1.06 0.78 103.16 2296 74.16 0.15
52 | 42408 2.767 382  89.96 1.03 0.77 10520 2285 7155 0.15
53 | 42.146 2734 382  88.42 1.02 079 9248 2266 6960 0.15
54 | 42190 2.745 383  88.99 1.02 0.79 90.51 2284 6944 0.15
55 | 42560 2.707 376 87.16 1.02 0.78 9191 23.15 6739 0.14
56 | 42502 2756 383  88.72 1.03 0.78 98.79 23.09 679 0.15
57 | 42368 2.776 382  89.97 1.03 0.78 9288 23.14 6866 0.14
58 | 43.106 2.880 390 9342 1.05 0.79 93.49 2355 7158 0.15
59 | 43.027 2909 394 9341 1.05 079 9124 2345 7544 0.15
60 | 43374 2998 397 94.77 1.06 0.79 92.86 2353 79.81 0.15

Kripto varliklarin 60 giinlik fiyat tahminlerine BTC 0.34, ETH 0.60, BNB
0.54, SOL 0.56, ADA 0.48, XRP 0.10, LUNA 0.68, DOT 0.20, AVAX

0.44 ve DOGE 0.18 ytiksek gtiven araliginda ulagilmistir. Bu sonug, tablo
5’ de son 60 satirda yer alan gerceklesen fiyatlar ile karsilagtirilip

degerlendirildiginde kripto varliklarin 60 gtinliik fiyat tahminlerinde
modelin basarili sonuclara ulastigini ve kullanilabilir oldugunu

gostermektedir.
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Tablo 5: Kripto varliklarin 60 giinliik gerceklesen fiyatlari

BTC

42.190
41.247
41.078
42.358
42.892
43.960
44.348
44.500
46.820
47.128
47.465
47.062
45.538
46.281
45.868
46.453
46.662
45.555
43.206
43.503
42.287
42.782
42.207
39.521
40.127

41.166

ETH

2.946
2.860
2.897
2973
3.031
3.108
3.106
3.143
3.291
3.336
3.401
3.385
3.281
3.449
3.445
3.522
3.521
3.411
3.171
3.233
3.192
3.261
3.211
2.981
3.030

3.118

BNB

399
390
39
404
408
414
410
415
430
430
434
442
428
446
436
450
447
445
420
436
421
427
418
394
413

423

SOL

92.42

88.61

88.76

90.51

95.10

102.22
98.66

101.76
107.08
106.47
111.71
120.70
122.66
134.43
132.20
136.78
132.41
126.86
112.88
118.80
109.80
112.97
111.74
99.34

103.31

105.00

ADA

0.90

0.87

0.91
0.97

XRP

0.81
0.80
0.83
0.83
0.83
0.84
0.82
0.83
0.85
0.86
0.85
0.86
0.81
0.82
0.82
0.84
0.82
0.81
0.76
0.78
0.75
0.76
0.75
0.69
0.71
0.72

LUNA

92.10
90.53
95.94
93.00
94.92
93.86
90.41
9138
94.15
97.32
108.98
106.01
103.01
105.77
115.19
113.06
116.40
116.11
107.87
103.55
94.57
97.41
92.57
82.39
84.49

87.64

DOT

19.36

18.64

18.80
20.25

AVAX

89.69
84.72
86.45
83.98
86.25
87.56
83.66
85.96
89.82
89.60
92.84
95.78
96.92
96.69
95.97
98.08
95.52
91.02
82.96
87.92
83.77
84.59
81.82
74.17
76.36

80.00

DOGE

0.12
0.11
0.11
0.12
0.12
0.13
0.13
0.13
0.14
0.14
0.14
0.14
0.13
0.14
0.13
0.14
0.14
0.17
0.14
0.14
0.14
0.14
0.14
0.13
0.13
0.14
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27 1 39935 3.019 414 100.71 093 0.72 81.64 - 76.82 0.14
28 | 40.553 3.040 417 10131 095 0.78 80.35 - 7744 0.14
29 | 40424 3.062 417 10226 095 0.78 81.01 - 7789 0.14
30 | 39.716 2993 407 10041 091 0.75 7742 - 75.71 0.13
31  40.826 3.057 416 10216 093 0.76 91.07 - 7779 0.14
32 | 41502 3.104 422 10858 095 0.77 9561 - 80.29 0.14
33 | 41374 3.077 418 10550 093 0.75 94.95 - 7827 0.14
34 | 40.527 2987 405 101.78 091 0.73 90.79 - 75.08 0.13
35 | 39.740 2964 406 100.61 090 0.71 93.68 - 74.02 0.13
36 | 39486 2938 401 100.74 0.88 0.70 89.53 - 7292 0.13
37 | 49469 2922 399 9924 088 0.69 90.56 - 71.60 0.13
38 | 40458 3.009 404 10125 089 0.69 97.03 - 7287 0.15
39 | 38117 2808 385 95.78 082 0.64 88.55 - 68.67 0.13
40 | 39.241 2888 391 9538 084 065 89.09 1695 6986 0.13
41 | 39.773 2936 406  98.19 084 0.64 88.96 17.00 6732 0.17
42 | 38.609 2815 393 94.01 080 0.61 8511 16.16 6342 0.13
43 | 37.714 2730 377  85.10 0.75 058 78.34 1452 57.05 0.12
44 | 38469 2827 390  89.67 0.79 060 82.23 1538 5886 0.13
45 | 38529 2857 389 87.58 0.78 061 84.30 1498 60.52 0.13
46 | 37.750 2.783 383 8584 077 060 82.59 1473 59.66 0.12
47 | 39.698 2940 402  92.77 089 064 86.17 1631 67.09 0.13
48 | 36.575 2749 378  84.60 0.79 059 82.58 1458 59.13 0.12
49 | 36.040 2694 379 81.76 0.78 0.60 77.46 1431 57.03 0.12
50 | 35501 2.636 365 7898 0.76 0.58 68.24 13.78 55.16 0.12
51 | 34.059 2517 355  75.22 0.73 056 64.08 1325 5152 0.12
52 | 30296 2.245 299 63.27 061 049 32.00 10.77 4197 0.10
53 | 31.022 2343 319 66.77 062 051 17.52 11.36 4456 0.10

172



Gecmisten Giiniimiize PARA, BANKA ve FINANS

TARTISMALARI
54 | 28936 2.072 269 50.21 051 041 1074 - 3096 0.08
55 | 29.047 1961 269 44.68 047 038 0.003 - 3036 0.08
56 | 29.283 2.014 290 4859 052 042 0.0001 - 32.14 0.08
57 | 30.101 2.056 297 52.42 053 042 0.0004 - 34.08 0.08
58 | 31.305 2.145 312 5881 059 044 0.000Z2 - 36.54 0.09
59 | 29.862 2.022 297 53.65 055 042 0.0001 - 32.57 0.08

60 | 30.595 2.088 307 56.54 058 043 0.0001 1121 3442 0.09

SONUC

Makine 6grenmesi algoritmalarindan dogrusal regresyon modeli
kullanilarak kripto varliklarin gelecekteki 7, 14, 28 ve 60 ginlik
fiyatlarinin tahmin edilmesi amagclanan calismada incelenen kripto
varliklarin 7 giinlik fiyat tahminlerine BTC 0.94, ETH 0.94, BNB 0.96,
SOL 0.96, ADA 0.96, XRP 0.86, LUNA 0.94, DOT 0.92, AVAX 0.92 ve
DOGE 0.90 gtiven araliginda, 14 giinlik fiyat tahminlerine BTC 0.84,
ETH 0.88, BNB 0.88, SOL 0.84, ADA 0.88, XRP 0.76, LUNA 0.92, DOT
0.86, AVAX 0.87 ve DOGE 0.72 guven arahdinda, 28 gunlik fiyat
tahminlerine BTC 0.76, ETH 0.80, BNB 0.72, SOL 0.70, ADA 0.76, XRP
0.35, LUNA 0.83, DOT 0.66, AVAX 0.80 ve DOGE 0.45 giiven
arahg@inda, 60 glnlik fiyat tahminlerine BTC 0.34, ETH 0.60, BNB 0.54,
SOL 0.56, ADA 0.48, XRP 0.10, LUNA 0.68, DOT 0.20, AVAX 0.44 ve
DOGE 0.18 giiven araliginda ulasilmistir.

Sonuclar degerlendirildiginde kripto varlik fiyatlarinin tahmin edilmesi
amactyla kullanilan makine 6grenmesi algoritmalarindan basit dogrusal
regresyon modelinin 7 giinlik fiyat tahminlerinde 14, 28 ve 60 giinlik
fiyat tahminlerine gére daha ytiksek gliven araliginda basarili tahminlere
ulagildigi goralmustiir. Literattir incelendiginde diger calismalarda da
kripto varlik fiyatlarinin tahmin edilmesi icin kullanilan makine 6grenmesi
algoritmalarindan basit dogrusal modelinin yiiksek giiven araliginda
basarili tahminlere ulasildigi gorilmustir. Sonu¢ olarak kullanilan
modelin  kripto varliklarin  geleceGe yonelik fiyat tahminlerinde
kullanilabilir oldugu gérilmistiir.

Calismada farkli tarihlerde piyasada islem gbrmeye baslayan kripto
varliklar degerlendirilmistir. Bu durum kripto varliklarin belirli dénem
arahgindaki ge¢mis fiyat verilerini incelemeye neden olmustur. Bunun
yani sira calismada gecmis fiyat verileri olarak ABD Federal Rezervi
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(FED) faiz kararmin alindigi 10 Mayis 2022 tarihine kadar olan giinleri
icermektedir. Bu tarihten sonra kripto varlik piyasasinda goriilen sert
dusus, uluslararasi otoritelerin aldigi kararlarin kripto varlik fiyatlarinin
tahmin edilmesinde 6nemli etkisinin oldugu gorilmustir. Bu etkiler
degerlendirildiginde goériliyor ki, FED 2022 yilinda dinya genelindeki
diger bircok merkez bankasi gibi, 2020 ve 2021 yillarinda benimsedigi
faiz oranlarini sifirda tutma seklindeki agsirt givercin politikasindan
uzaklagmistir. FED faiz politikasindaki bu degisiklik, ABD hazine bonolari
ve tahvillerinin getirisini artirmigtir. Risksiz getiri oranindaki bu artis parayi
kripto varliklar gibi spekiilatif varliklardan ¢ctkmaya zorlamistir. Bu durum
en blylUk piyasa deg@erine sahip iki kripto varliktan Bitcoin’in piyasa
degerinde 2021 yilindaki en yiiksek seviyelerinden %65 ve Ethereum’un
pivasa degerinde ise yaklagik %75 dists ile bu varliklarin sirasiyla %25
ve %30'un tizerinde deger kaybetmesine neden olmustur.

Calisma, bundan sonra yapilacak arastirmalarda ayni tarihlerde islem
gormeye baslayan kripto varliklarin ge¢mis fiyat verilerinin incelenmesi
ve/veya kripto varliklarin fiyatlarini etkileyecek haber akislarinin modele
dahil edilmesi yéniinden gelistirilmeye aciktir.
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